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Resumen

El presente articulo tiene como propdsito crear conjuntos de datos mediante
los procesos de recoleccion y extraccion de tweets publicados por verificadores
aprobados por la International Fact-Checking Network (IFCN) en Ecuador, con la
finalidad de que estos sirvan como base en proyectos futuros relacionados al ambito
de la verificacion de hechos. Para llevar a cabo esta investigacion, se empled Tweepy
que es una biblioteca de Python, permite interactuar con la APl de X de manera
eficiente. Los resultados obtenidos muestran que Tweepy es una herramienta
poderosa para la recopilacién de grandes volimenes de datos de X, y que los conjuntos
de datos construidos a partir de estos tweets pueden ser utilizados para diversos
propésitos, como el estudio de tendencias de la desinformacion, identificacion de las
fuentes mas comunes de informacion falsa, y valoracion de la efectividad de las
estrategias de verificacion de hechos.

Palabras clave: Verificacion de hechos, X, IFCN, Tweepy, Conjunto de datos.

Abstract

The purpose of this article is to create datasets through the processes of
collecting and extracting tweets published by fact-checkers approved by the
International Fact-Checking Network (IFCN) in Ecuador, in order to serve as a basis for
future studies related to the field of fact-checking. To carry out this research, Tweepy
was used, which is a Python library, which allows interaction with the X API efficiently.
The results obtained show that Tweepy is a powerful tool for collecting large volumes
of X data, and that the datasets constructed from these tweets can be used for various
purposes, such as studying disinformation trends, identifying the most common sources
of false information, and assessing the effectiveness of fact-checking strategies.

Keywords: Fact-checking, X, IFCN, Tweepy, Dataset.
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Introduccioén

Hoy en dia, las redes sociales son consideradas los principales medios de
informacién a nivel mundial, y X, antes Twitter, sobresale entre las plataformas mas
conocidas para noticias. El acceder a las noticias en tiempo real, se ha convertido en una

actividad cotidiana. Sin embargo, esto también ha generado que trasciendan noticias falsas.

Este aspecto ha provocado que se desarrollen diversos estudios relacionados a
desinformacién en las redes sociales en diferentes ambitos, siendo el tema politico mas
relevante, debido a la influencia que ejerce sobre las personas, mas auln en tiempos de

campafa electoral.

En este sentido, (Kauk et al., 2025)en su trabajo de investigacién analizaron un
conjunto de datos a gran escala de Twitter (ahora "X") con aproximadamente 2 millones de
tuits en 123 historias verificadas, encontrando que tanto la ambigliedad (falta de claridad)
como la falsedad originan que la informacion reaparezca o se repitan en las redes sociales,
lo que resalta la importancia de analizar la naturaleza de la (des)informacion en linea y el

beneficio de crear dataset para investigaciones practicas.

Investigaciones como las de (Szamely et al., 2025) demuestran que las métricas de
redes sociales en linea de facil acceso pueden utilizarse para identificar posibles difusores
de contenido poco confiable en X, resaltando el beneficio de poseer datos estructurados
con la finalidad de efectuar estudios comparativos entre diversas agrupaciones de usuarios

y patrones de publicacion.

Ademas, (Sharifpoor et al., 2025) realizaron un estudio basado en modelos de
aprendizaje automatico para identificar el enfoque méas eficaz en detectar y clasificar la

informacion fiable y la desinformacién sobre el contenido sanitario compartido en X en
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relacion con el COVID-19, demostrando que las Redes neuronales conversacional basadas

en texto, fueron el método mas eficaz.

Ante esta problemética, actualmente existen muchas investigaciones como las de
(Toapanta M. et al., 2024) que muestran andlisis comparativos de modelos de aprendizaje

profundo para catalogar las noticias falsas.

Es asi que, surge la red International Fact Checking Network (IFCN), encargada de
impulsar la fiabilidad de la informacién en la pugna mundial en oposicion la desinformacion,
ademas de patrocinar a los fact-checkers certificados mediante la formacion de nuevas
redes. Actualmente, cuenta con una red solida que tiene mayor presencia mundial,
encargados de la creacién de politicas sobre fact-checking a nivel internacional (Moreno-

Gil & Salgado-De Dios, 2023).

En Ecuador existen dos organizaciones acreditadas: Ecuador Chequea y Ecuador
Verifica, quienes confirman la autenticidad de contenidos con potencial de desinformacién
gue se divulga en las redes sociales, por ser aquellos a los que el publico estd mas expuesto
y que pueden generar un impacto negativo en la toma de decisiones (Ecuador Verifica,
2020). Estas verificadoras realizan un seguimiento constante a las redes sociales,
especialmente X debido a la propagacion acelerada de informacién(Ecuador Chequea,
2025). Los tweets son estudiados para revelar patrones y tendencias en la circulacién de

informacion, ademas de determinar la legitimidad de las noticias publicadas.

Considerando lo anteriormente expuesto, se destaca la importancia de crear
datasets que contengan Tweets de fact-checkers certificados por la IFCN en Ecuador. Si
bien es cierto, este recurso no sera de libre acceso, su creacién satisface la necesidad de
disponer datos estructurados y confiables que ayuden en proyectos futuros. Ademas, en

Ecuador existe escasa produccion cientifica enfocada en la generacion de conjuntos de
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datos estructurados de cuentas de verificadoras acreditadas, evidenciando una carencia de

rigor en el &mbito nacional.

Es asi que, esta investigacion tiene como objetivo generar datasets con los tweets
difundidos por los fact¢checkers certificados por la IFCN, para permitir su aprovechamiento
en proyectos futuros. Estos Tweets luego de ser recopilados y extraidos de la plataforma X
en tiempo real, son selectos conforme a diferentes parametros de busqueda determinados
por los fact-checkers certificados en Ecuador, mediante herramientas que facilitan la
extraccion de datos. Estos datasets ayudaran a identificar comportamientos en la difusion
de noticias engafiosas y estudio de la validez de los fact-checkers certificados en la
deteccién de informacion incorrecta. Para desarrollar esta investigacion se utilizan
metodologias de recopilacion y limpieza de datos con el objetivo de confirmar la calidad y

relevancia de los datos obtenidos (Subirats et al., 2019).

En conclusién, esta investigacion constituye un avance significativo en el empleo de
técnicas de analitica de datos, para la batalla contra la desinformacion en redes sociales.
Ademas, contribuir al fortalecimiento del entorno vinculado a la verificacion de hechos en
Ecuador y de promover una sociedad mas informada y analitica en relacion con las noticias
que se divulgan en las redes. La implementacién de estas tecnologias y metodologias
proporcionara una perspectiva mas profunda sobre los patrones de verificacion en Ecuador,
presentando herramientas valiosas para investigadores e interesados en general. La
integracion de la tecnologia y comunicacion es fundamental para enfrentar los retos que

expone la propagacion de informacion.
Métodos y Materiales

El desarrollo de esta investigacion posee un enfoque cualitativo y cuantitativo.

Segun Edsson & Ticona (2025) argumentan que “La investigacion cualitativa ayuda a
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entender los fendbmenos, indagandolos bajo la perspectiva de los componentes en un
entorno natural relacionado con el hecho, mientras que la investigacién cuantitativa se
orienta en determinar hechos por medio de indicadores, utilizando técnicas estadisticas que
ayuden a establecer patrones y vinculos numéricos®. En este sentido, se utilizara el enfoque
cualitativo para analizar los contenidos de los tweets y cuantitativo en la recopilacién de los
datos numéricos relacionados con la cantidad de tweets, likes, frecuencias de publicacion

y otros.

Asimismo, la naturaleza de esta investigacion es de tipo descriptiva, debido a que
son datos provenientes de un objeto en estudio, que luego proporcionara informacién
detallada para generar un conjunto de datos donde se pueda identificar patrones y
tendencias de las publicaciones realizadas por las Verificadoras. Como lo sefiala (Alban et
al.,, 2020),“La finalidad de la investigacion descriptiva es comprender los aspectos

preponderantes por medio de la explicacion puntual del problema”.
Recopilacion de datos

En este proceso, inicialmente se procedié con la identificacion y seguimiento de las
cuentas de los Fact-Checkers Ecuador Chequea y Ecuador Verifica, para luego obtener sus
tweets publicados dentro del espacio geografico ecuatoriano y correspondientes al periodo

de marzo a agosto del 2023.

A la par, se solicitdé una cuenta de desarrollador en la plataforma X Developer, una
vez aprobada se obtuvieron las claves y tokens para acceder a la aplicacion y obtener los

datos de estudio de esta investigacion.

Para realizar la obtencion de los datos se utiliz6 Tweepy, libreria de Python que

permite acceder a la API de X (Documentacion de Tweepy, 2023). Esto fue realizado el
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entorno de Colab donde se instal6 Tweepy, luego se importaron algunas librerias

encargadas del tratamiento de los datos.

Figura 1. Instalacion de la libreria Tweepy.

| pip install gitthttps://github.com/tweepy/tweepy.qgit |

Nota. Instalacion de libreria Tweepy en el entorno de Google Colab.

Figura 2. Librerias Tweepy.

import json

import tweepy

import pandas as pd

import requests

import re

import seaborn as sns

import matplotlib.pyplot as plt

Nota. Importacién de libreria Tweepy y otras librerias necesarias para la extraccion

de datos.

A continuacién, se muestra la configuraron las credenciales, conexiones con

Tweepy, definicion de criterios de busqueda: @EcuadorChequea y @EcuadorVerifica y

cantidad maxima de tweets a descargar (max_tweets). Para efectos de esta investigacion

se consider6 una poblacion de 100 registros.

Figura 3. Credenciales de autenticacion.

consumer key = "zfcljB85wXaOvmZdhghJeXtKOD"

consumer secret =
"HB1laZiNSDZ1PMkHotpS5VCygWNNYoeZIgaUCe8vxUnLAdTLyweyK"

bearer token =
"AARAAAAAAARAADNAAAAAAAAAT ]l sIQEARAARAADAC39K3BlpGilsykyrlWlD%2FNdXQ%3Dgy2u
Sn4xNAohkFeboQS8nMtgfpbXkArgLz9JFkQSgnGcATwySE"

access token = "1123776505618866176-duCQIHYhwSpSjPjfA67cyzhgBgqwXJs™
access_ token secret = "Nzp43d83voQVJICWNvVPSgLOHVuoItzaKGp4zSvE8I9oHSeKK"

Nota. Autenticacion con credenciales de desarrollador de X.
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Figura 4. ParAmetros de busqueda.

response = client.search recent tweets(guery=query,
tweet fields=
"id,created at,author id,text,public metrics,entities”,
expansions="author id,attachments.media keys",
user fields="username,name,profile image url",
media fields="public metrics,url,height,width,alt text",

max results=100)

Nota. Definicion de Pardmetros de busqueda y cantidad de registros a extraer.
Los registros obtenidos fueron guardados en diferentes objetos con la finalidad de
extraer los atributos necesarios. Finalmente, se crearon dos DataFrames: “Tweet_dict” y

“Tweets_list”. A continuacién, se muestra los campos que contienen cada uno de ellos.

Figura 5. DataFrame data_tweets.

tweets list = [1]
media list = []
tweet_links = [1]
for tweet in tweets_datal'data'l:
author_id = tweet['author_id']
# Buscar el objeto del autor en el campo '"includes"®
author = next ((user for user in tweets_datal'includes']['users']
if user['id']l] == author_id), None)
tweet_dict = {
"ID": tweet['id']l,
"Fecha de Creacion": tweet['created at'],
"ID del Autor™: author_id,
"Texto™: tweet["text'l]l,
"Retweets™: tweet['public metrics']['retweet count'l,
"Respuestas™: tweet['public metrics']l['reply count']l,
"Likes": tweet['public_metrics"]l['like_count'l,
"Citas": tweetl['public metrics'lI['quote_count'],
"Nombre de Usuario del Autor™: author['username'] if author
=else None,
"Nombre del Autor"™: author["'name'] if author else None,
"URL de la Imagen de Perfil del Autor™:
author['profile image_ _url'l if author else None,
"Fuente": tweet['entities']['"source'] if 'entities' in tweet
and 'source' in tweet['entities'] else None
}

Nota. Creacion del DataFrame tweet_dict.

Figura 6. DataFrame Tweets_List.

tweets list.append(tweet_ dict)
if 'attachments'® in tweet and "media keys' in

tweet [ "attachments "] :
for media key in tweet['attachments']['media keys']:
media_ info = next({(media for media in
tweets datal['includes']['media'] if medial'media key']l == media kev),
None)
if media info:
media dict = {
"TID del Tweet": tweet['id'],
"Tipo de Media™: media infol['twvpe'l,
"URL de la Media™: media info.get ("uxrl')
"Alt Text”: media info.get("alt_text ),
"Metricas de la Media":media_ info.get

("puklic metrics')
T
media list.append(media dict)

Nota. Creacion del DataFrame tweets_list.




A

-ner@ndo
ig& REVISTA MULTIDISCIPLINAR G-NER@NDO ISNN: 2806-5905

Procesamiento y Limpieza de Datos

En esta fase se realiz6 la depuracion de datos, que consistié en la identificacion y
eliminacion de valores duplicados, valores nulos y consistencia en los tipos de datos, ya

que estos pueden sesgar el analisis (Subirats et al., 2019).

Figura 7. Valores Duplicados

media data = [dict(t) for t in {tuple(d.items(}) for d in
media data}]
tweets data = [dict(t) for t in {tuple(d.items()) for d in
tweets data}]

Nota. Eliminacion de valores duplicados en el DataFrame.

Figura 8. Valores Nulos

media data = [d for d in media data if d is not None]

tweets data = [d for d in tweets data if d is not None]

Nota. Eliminacién de valores nulos en el DataFrame.

Figura 9. Tipos de Datos

for tweet in tweets data:

tweet ['retweet count'] = int(tweet['retweet count'])

Nota. Verificaciéon de Tipos de datos correctos.

Figura 10. Limpieza de textos

for tweet in tweets data:
tweet['text'] = tweet['text'].replace('[“a-zA-Z0-9\s]"', '',
regex=True)

Nota. Limpieza de textos.

Una vez realizada la limpieza de los datos, estos fueron almacenados en un nuevo

archivo JSON, para su uso posterior.
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Figura 11. Almacenamiento de datos limpios

with open('cleaned media list.json', 'w') as media cleaned file:
json.dump (media data, media cleaned file, indent=4)

with open('cleaned tweets list.json', 'w') as tweets cleaned file:

json.dump (tweets data, tweets cleaned file, indent=4)

Nota. Almacenamiento de textos en archivos JSON.

Carga de datos

Posterior a lo realizado, se cre6 la Base de Datos en el Gestor MongoDB, para
cargar los datos obtenidos en la fase anterior. MongoDB fue considerada para esta
investigacion por los beneficios que presenta, entre estos: escalabilidad, flexibilidad y alta

disponibilidad relacionados al gran volumen de acceso (Sarasa Cabezuelo, 2016).

Figura 12. Gestor de Base de Datos MongoDB.

UNIVERSIDAD DE GUAYAQUIL > DATA_FACTCHECKING

Database Deployments

@ dataPrueba Connect | | ViewMonitoring | | Browse Collections FREE  SHARED

§ Enhance Your Experience
Y ®  Connections © 0 oin0.08/s 0
ew e #0ut 6.6 B/s

dedi ki
i — .

Nota. Creacién de Base de Datos en MongoDB.

En el entorno Colab, se realizé la conexiéon a la Base de Datos, ademas de la
invocacion de la funcién insertar_documentos_json, encargada de subir el contenido del

archivo JSON en la base de datos.
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Figura 13. Conexién con MongoDB

|def conectar mongodb cloud (usuario, contrasefia, cluster, bd):

Nota. Funcion para conectar la base de datos en la nube.

Figura 14. Insertar Documentos MongoDB

|def insertar documentos json(dataPrueba, tweets list):

Nota. Funcion para insertar documentos en MongoDB.

Figura 15. Gestor de Base de Datos MongoDB

with open(tweets list, 'r') as file:

documentos = json.load(file)

Nota. Lectura de Archivo JSON y carga de contenido en documentos de MongoDB.

Figura 16. Resultado de Ingreso de Datos

resultado = dataPrueba.insert many(documentos)
return resultado.inserted ids

Nota. Devolucién de Id de los documentos que se ingresaron exitosamente.

Finalmente, se utilizan otras funciones para consultar los registros de los

documentos cargados en la base de datos.

Evaluacién de datos

Para confirmar la calidad de los datos que van a ser utilizados en futuros analisis,
informe o decisiones, se procedid a la verificacién por medio de una matriz de Confusion,
la cual muestra la relacion entre aciertos y errores del sistema, donde los aciertos son las

coincidencia y error las no coincidencias (Menoyo Ros et al., 2021).

El aprendizaje automético se ha transformado en un instrumento para la analitica
de datos complejos. Los métodos de Machine Learning son muy preciados para

estandarizar fuentes de datos disimiles o que carecen de valores, ademas de revelar
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incoherencias, elementos que afectan de manera concisa el performance de los modelos

predictivos (Wei et al., 2025).

Figura 17. Creacion de la matriz de confusion.

|confusion = confusion matrix(y true, y pred)

Nota. Creacion de la Matriz de Confusion.

Esta validacion de datos fue realizada con el propésito de identificar errores,
incoherencias o valores andbmalos que generen informacion incorrecta. Para la visualizacion

de los resultados, se cre6 el siguiente codigo:

Figura 18. Visualizacién de la Matriz de Confusién.

plt.fiqure(figsize=(8, 6©))

sns.heatmap (confusion, annot=True, cmap='Blues', fmt='g')
plt.xlabel ('Predicciones del Modelo')

plt.ylabel ("Etiquetas Verdaderas')

plt.title('Matriz de Confusidn')

plt.show()

Nota. Configuracion de etiquetas de la Matriz de Confusion.

Figura 19. Matriz de Confusion.

Matriz de Confusién
AANRN0N;

T

o
0
o
3
w

oo

COCCO-+-C0000

ooooa

e
e
R oaoas e

o

o0

Sssseessseasasassy
SmmmEEs
w

Etiquetas Verdaderas

Nota. Matriz de Confusion con los resultados del andlisis de los objetos.
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Analisis de resultados

En esta fase, se presenta el producto final de esta investigacion, los dos conjuntos

de datos: media_list.json y tweets_list.json, que seran utilizado en futuras aplicaciones.

Estos conjuntos de datos han sido desarrollados en base a la metodologia propuesta en la

tesis de (Cercado J., 2023).

Tabla 1. Conjunto de datos tweets_list

Campo Descripcién
Id Id Unico del Tweet.
created_at Fecha y hora de registro del Tweet.
author_id Id Unico del autor del Tweet.
text Contenido del Tweet.

retweet_count
reply_count
like_count
guote_count
username

name
profile_image_url

source

Frecuencia de reenvios.

Cantidad de réplicas del Tweet.

Cantidad de "Me gusta".

Numero de veces que ha sido referenciado.
Usuario del creador del Tweet.

Nombre del creador del Tweet.

URL de la imagen de perfil del creador del Tweet.

Origen de publicacion del Tweet.

Nota. Informacién adaptada de Cercado (2023).

El conjunto de datos media_list retne las propiedades de los medios o contenido

multimedia compartidos en las publicaciones. Este dataset esta compuesto por los

siguientes atributos:
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Tabla 2. Conjunto de datos media_list

Campo Descripcién

id Identificador Gnico de cada medio o contenido multimedia

type Formato de contenido (imagen, video, etc.)

url Direccion web para acceder al contenido multimedia.

alt_text Texto alternativo para el contenido multimedia. (relacionado a personas
invidentes)

public_metrics Criterios concernientes con el contenido.

Nota. Informacién tomada de la investigacion de campo. Elaborado por los autores.
Discusién

Como resultado final de este trabajo se determina que se han recopilado 100 tweets
del periodo de marzo a agosto del 2023, correspondiente a las cuentas de X de las
Verificadoras EcuadorChequea y EcuadorVerifica, lo cual atribuye a informacién verificada

por las mismas.

Estos registros han sido recopilados con el fin de identificar comportamientos vy
evolucion en la autenticidad de la informacién difundida en X, lo cual a su vez puede generar

nuevos hallazgos relacionados a la forma de difundir y verificar la informacion.

A continuacion, se muestran los registros de los dos conjuntos de datos generados,
donde los datos se encuentran limpios, libres de duplicidad, valores nulos y anémalos, esto

con la finalidad de asegurar la integridad y calidad de los mismos.
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Figura 20. Datos de tweets_list.

Fecha de Nombre de Usuario Nombre
pol Creacion ID del Autor Texto Retweets Respuestas Likes Citas del Autor del Autor URL de la Imagen de Perfil del Autor Fuente
2023.08- @ #FALSOInnirnLa Ecuador B )
0 1691284169001713664 15T03.02-23 0007 777891400207807985 cadena France 24[:\;3;‘\8 2 0 8 0  ECUADORCHEQUEA Chequea hitps:/ipbs twimg.com/profile_images/169111615... NaN
202208 #AlGrano & | Ecuador Ecuador
! I " ,
1 1691269797927919616 15702 0516 0007 T77891400207897985 Chequea re:gﬁ:cﬂ 0 0 3 0 ECUADORCHEQUEA Chequea https://pbs twimg com/profile_images/168111615. NaN
2023-08- La pacificacion fue una de Ecuador 4 - -
2 1691256706162917376 15T01-13-15 0002 777891400207897985 (S o 1 0 5 0  ECUADORCHEQUEA Chequea hitps /ipbs twimg.com/profile_images/169111615. NaN
202208 #DOMINGO | Edicion Ecuador
3 1691253766450798592 . T77891400297897985 especial de 1 o 5 0 ECUADORCHEQUEA hitps //pbs twimg com/profile_images/169111615. NaN
15T01:01:34.000Z # ARy Chequea
eglaDelPom
2023-08- ectESPECIAL: Ecuador es Ecuador . . .
4 1691238694198431744 15T00/01-41 0002 777891400297897985 presa d la violancia 2 0 (] 1] ECUADORCHEQUEA Chequea hitps:i/pbs twimg com/profile_images/169111615. NaN
2023.08- #oMdsVisto | El politico Ecuador ” - .
96 1690053056564469763 11T17:30:23.0002 777891400207807985 fue liberado por fal 2 0 5 1 ECUADORCHEQUEA Chausa hitps/ipbs twimg.com/profile_images/169111615. NaN
202208 AHATENCION Este Ecuador
96 1690007753182384128 11T14:30:21 0007 T778914002978087085 dmmngnﬂdeﬁggﬁ‘lg a 8 1] 1 0 ECUADORCHEQUEA Chequea hitps //pbs twimg com/profile_images/188111815. NaN
2023.08- #LoMdsVisto| Este S
97 1689985848400302080 11T13:03:19.000Z T77891400297897985 fenomeno, esia ligado a las T 2 n 0 ECUADORCHEQUEA Chequea hitps //pbs twimg com/profile_images/169111615. NaN
2023-08- #AlGrano & | El efecto en Ecuador " " 5
98 1689845040565133313 11T03:43-43.000Z T77891400297897985 Ja percepcion de segur. 10 0 14 0 ECUADORCHEQUEA Chequea hitps://pbs twimg com/profile_images/169111615. NaN
index ID del Tweet Tipo de Media URL de |2 Media Alt Text Metricas de la Media Metricas de la Media/view_count
0 1691284169001713564 photo https:/ipbs. fwimg.commedia/F3il-3rWKAEVecu jpg NaN NaN NaN
1 1691284169001713864 photo hiipsipbs twimg, com/media/F 3 3rWIAIEHD] jog NaN NaN NaN
2 1691269797927919616 photo hittps;/pbs.twimg com/medialF 3'Y6eCXWAERSS g NaN NaN NaN
3 1691256706162917376 photo https:/fpbs.twimg.com/media’F 3iNAQTWsAEI02D.jpg NaN NaN NaN
4 1691253766450798592 photo https:fipbs fwimg.com/media/F 3iKVcsWOAERNEwjpg NaN NaN NaN
5 1691239604198431744 photo hiips/ipbs. twimg. commediaF 3n8aNLXQANIuz jog NaN NaN NaN
6 1691234454168023041 photo. hittps:/ipbs twimg.com/media/F3hdx I-XKAIVGQAQ jpg NaN NaN NaN
7 1691200610618523648 photo hittps:/ipbs. twimg.com/media/F3hZ_V_WKAAKNB jpg NaN NaN NaN
B 1691198999825412096 photo https:fipbs fwimg.com'media/F 3hYhbIXQAEdBaZ jpg NaN NaN NaN
9 1691185509467344856 photo hiips/pbs. twimg, commedia F3MOBCXKAE EDLjog NaN NaN NaN
10 1691182718212538368 photo hitps:/fpbs.twimg.com/mediaF 3hJt_XSAAJSATjpg NaN NaN NaN
11 1691147024329048064 photo https:fipbs fwimg.commedia/F 3gpQ0oWhAgkivini jpg NaN NaN NaN
12 1691147002560524295 video Nah Nah NaN 31820
13 1891137174442225674 photo hitps:/fpbs. twimg, commediaF3gg TBGWMACR 43k jpg NaN NaN NaN
14 16910798262772776% photo hittps:/pbs.twimg com/medialF 3fs! Ty WAAADNNK jpg NaN NaN NaN
15 1690932340485201920 photo https:/ipbs. fwimg.commedia/F 3d|_yvXIAAMYed jpg NaN NaN NaN
16 1690932340485201920 photo https:fipbs fwimg.commedia/F3d|_yvWUAAZ2VE jpg NaN NaN NaN
17 1890929915703500801 video NaN NaN NaN 13320
1B 1690929718994874369 photo hittps:/pbs. twimg com/medialF 3dnFXXCAREF jpg NaN NaN NaN
18 1690928718984874369 photo hittps:/ipbs fwimg.com/media/F 3dinFWW0AALhI jpg NaN NaN NaN
20 1890827761080581056 video NaN NaN NaN 1756.0
21 1690927035936366592 video NaN NaN NaN 1352.0
22 1690825594609872896 video NaN NN NaN 11430

Nota. Visualizacién de Datos de media_list.
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Figura 22. Tweets mas reaccionados
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presidente del FUT
@LassoGuillermo
asequra Jose...
alias ‘Gordo Lucho"
pregunten si...

José Villavicencio

RT @ecuainm oficial: 1#URGENTE

cabecilla de la banda “Los lobos". https...
cabecilla la banda de delincuencia orga...

RT @ECUADORCHEQUEA: #AHORA | El presidente
"El sefior Augusto (De la Torre) se ha dado gusto mitiéndoles a los trabajadares y al pueblo”

RT @ECUADORCHEQUEA: [[#FALSO
RT @ecuainm_oficial: 1#URGENTE

anuncia movilizaciones si el Gobierno decide dar paso a las propues...

firmara un Decreto Ley en beneficio de ciudadanos en coactiva por créditos edu...

RT @ECUADORCHEQUEA: #ATENCION | Tras la captura en Colombia de Luis Arboleda

RT @ECUADORCHEQUEA: #URGENTE | La Policia Nacional informo que recapturd a alias el ‘Gordo Luis'

El candidato presidencial Yaku Pérez no dijo que se detendra inmediatamente toda explotacion de recursos natu...

Nota. Visualizacion de tweets mas reaccionados.

Si bien es cierto, esta investigacion consistié en la creacion de los conjuntos de
datos, también se realiz6é un breve andlisis a los mismos, donde se evidencié6 la preferencia
de los usuarios en la comprobaciéon de noticias concernientes con la politica nacional,
debido a que ésta afecta los diferentes aspectos de la vida (economia, salud, educacion,
etc.). La comprobacién de noticias politicas generalmente esta relacionada con campafias
electorales, debates, entre otros. Dado que la politica, establece uno de los mayores
desafios para la comunicacion en el siglo XXI, se hace necesario combatir la proliferacién

de informacion tergiversada, manipulada o falsa.
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Conclusiones

Para el desarrollo de esta investigacion se realizd la seleccion de tweets publicados
por los fact checkers certificados en Ecuador por la IFCN, mediante el uso de la biblioteca
Tweepy en Python, con la finalidad de crear conjuntos de datos organizados e integros, que

permitan estudiar la credibilidad de la informacion.

En la fase de recopilacion, se consideraron parametros definidos por Ecuador
Chequeay Ecuador Verifica, con la finalidad de avalar la importancia de los datos obtenidos.
Algunos de estos temas estan relacionados a areas de la salud, ciencia y politica, lo cual

resulté significativo, debido a la amplia variedad en el contexto informativo.

La fase de depuracién de datos fue primordial en la generacion de los conjuntos de
datos, se descartaron datos duplicados, nulos o andmalos, garantizando la integridad y
calidad de los mismos. La reestructuracion de los datos en DataFrames, favorecié su

manejo y posterior analisis.

El almacenamiento de los datos se realiz6 en el Gestor de Base de Datos MonogDB,
por sus multiples beneficios al ser una solucién confiable para muchas empresas, es una

herramienta potente y altamente escalable.

En la fase de comprobacién de datos se realizé mediante la generacion de la Matriz

de Confusion, la cual permitié analizar la efectividad de los procesos anteriores.

El andlisis de los resultados reveld informacion relevante relacionada a tendencias
en la confirmacion de informacion en Ecuador, ademas de temas que se comprueban

habitualmente.
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Por ultimo, esta investigacion reafirma la relevancia de comprobar informacion dado
que la difusidbn de noticias engafiosas puede incidir en la toma de decisiones de las
personas. La creacion de un conjunto de datos fidedignos aportara a investigadores y
analistas relacionados al campo de la informacion y comunicacion. Ademas, este articulo
resalta el uso de herramientas tecnoldgicas y las técnicas de analitica de datos, a fin de
estudiar situaciones complicadas y aportar al desarrollo de una sociedad bien informada y
analitica. También, este estudio ayudard en la creacion de otros proyectos del mismo

ambito.
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